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Abstrak  - Tujuan dari penelitian ini adalah memperbandingkan tiga metode klasifikasi, yakni Decision Tree, Naive 

Bayes, dan K-Nearest Neighbor untuk memberikan rekomendasi terkait penelitian ini yaitu mengurangi tingkat 

damage atau kerusakan barang akibat dari over order yang menimbulkan kerugian pada supermarket. Sumber data 

yang digunakan adalah penjualan buah dari Foodmart Supermarket. Untuk menguji performa ketiga algoritma 

tersebut, diukur akurasinya, presisi, recall, serta nilai ROC AUC-nya. Hal ini dilakukan untuk menentukan teknik 

klasifikasi terbaik yang dapat memproses dataset yang diberikan. Decision Tree memiliki akurasi tertinggi sebesar 

92,31% dengan nilai AUC sebesar 93,8%, K-Nearest Neighbor memiliki akurasi 88,46% dengan nilai AUC 

sebesar 99,4%, sementara Naive Bayes memiliki akurasi 73,08% dengan nilai AUC sebesar 79,4%. Diharapkan 

hasil dari penelitian ini dapat dijadikan sebagai referensi untuk penelitian teknik klasifikasi lainnya, baik dengan 

menggunakan data yang sama maupun teknik klasifikasi yang berbeda. 

 

Kata Kunci : Decision Tree, Naive Bayes, K-Nearest Neighbor 

 

 

Abstracts - The aim of this research is to compare three classification methods: Decision Tree, Naive Bayes, and 

K-Nearest Neighbor, in order to provide recommendations related to reducing the level of damage or loss of goods 

caused by over-ordering, which leads to losses in the supermarket. The data source used is fruit sales data from 

Foodmart Supermarket. To test the performance of the three algorithms, their accuracy, precision, recall, and 

ROC AUC values were measured. This was done to determine the best classification technique that can process 

the given dataset. Decision Tree achieved the highest accuracy of 92.31% with an AUC value of 93.8%, K-Nearest 

Neighbor had an accuracy of 88.46% with an AUC value of 99.4%, while Naive Bayes had an accuracy of 73.08% 

with an AUC value of 79.4%. It is expected that the results of this research can be used as a reference for other 

classification technique studies, both using the same data and different classification techniques. 
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PENDAHULUAN 

 
Bisnis retail adalah salah satu bisnis menjanjikan yang dapat dijalankan oleh siapa saja. Industri ritel 

merupakan salah satu sektor yang berkembang, berubah, dan dinamis dengan cepat di seluruh dunia (Alfiah et al., 

2018). Saat ini, bisnis retail mengalami perubahan dari model toko lokal independen atau toko di jalan utama 

menjadi pusat perbelanjaan modern berskala nasional dan internasional, supermarket, pasar swalayan, toko serba 

ada, dan lain sebagainya (Sunyoto & Mulyono, 2022).  

Dalam industri retail, seperti di supermarket atau swalayan, penting bagi pemilik usaha untuk memahami 

perilaku pembelian pelanggan dan mengidentifikasi produk-produk yang paling diminati. Dengan pemahaman 

yang baik tentang produk-produk yang laris, pemilik usaha dapat mengoptimalkan stok, penempatan produk di 

rak, serta strategi pemasaran untuk meningkatkan penjualan dan keuntungan.   

Di era perdagangan modern, persaingan dalam industri ritel semakin ketat. Salah satu faktor kunci 

keberhasilan suatu toko ritel adalah kemampuannya untuk mengidentifikasi dan mempromosikan produk-produk 

yang paling diminati oleh pelanggan. Dalam hal ini, Foodmart Supermarket yang merupakan salah satu toko ritel 

yang menjual berbagai produk salah satunya adalah produk Fresh (Produce, Meat & Fish, Bakery dan Dairy 

Frozen), perlu memanfaatkan strategi yang efektif untuk mengklasifikasikan produk-produknya agar dapat 

mengoptimalkan penjualan dan meningkatkan kepuasan pelanggan (Sufia Maulida, Fikri Hamidy, 2020). 

Foodmart Supermarket adalah sebuah perusahaan ritel terkemuka di Indonesia yang dinaungi oleh PT. 
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MATAHARI PUTRA PRIMA, Tbk yang termasuk dari grup Hypermart, Foodmart Supermarket, Boston, 

Foodmart Primo, Foodmart Express dan Hyfresh. Pada perusahaan ini terdapat permasalahan terkait dengan 

pendataan produk yang tidak laris sehingga mengakibatkan menumpuknya barang-barang yang mendekati 

kadaluarsa (expired).  Hal tersebut dapat terjadi karena tidak memiliki pengambilan keputusan secara klasifikasi 

terhadap produk tidak laris yang bisa membantu mempermudah proses pendataan produk. Dengan banyaknya 

produk produk segar yang dijual selama ini hanya melihat tingkat laris atau tidak larisnya suatu produk dengan 

penjualan terbanyak selama periode 1 bulan. Dan akhirnya menimbulkan over order disetiap produk fresh yang 

tidak laris. Dari pihak toko untuk menghindarkan penyusutan barang dari produk fresh tersebut melakukan 

potongan harga yang menimbulkan kerugian pada supermarket. Tujuan dari penelitian ini adalah 

memperbandingkan tiga metode klasifikasi, yakni Decision Tree, Naive Bayes, dan K-Nearest Neighbor untuk 

memberikan rekomendasi terkait penelitian ini yaitu mengurangi tingkat damage atau kerusakan barang akibat 

dari over order yang menimbulkan kerugian pada supermarket. Sumber data yang digunakan adalah penjualan 

buah dari Foodmart Supermarket. 

Penelitian yang dilakukan oleh Ahmad Zakir, Yermia Ndruru, Edrian Hadinata dan Ihsan Lubis (2020) 

berjudul "Penerapan Data Mining Untuk Klasifikasi Data Penjualan Makanan Terlaris Dengan Algoritma C4.5". 

Penelitian ini menggunakan algoritma Data Mining C4.5. Hasil penelitian ini menunjukkan bahwa Algoritma C4.5 

dapat mempermudah pengambilan keputusan dengan mengonversi data ke dalam bentuk pohon keputusan. Proses 

ini dilakukan dengan mempertimbangkan nilai entropy dan gain dari setiap atribut data. Dan juga disarankan untuk 

mendapatkan hasil prediksi yang lebih akurat, diperlukan jumlah data yang lebih besar. Dengan kata lain, semakin 

banyak data yang digunakan, maka hasil prediksinya akan menjadi lebih akurat. 

Penelitian yang dilakukan oleh Sri Puspita Dewi, Nurwati dan Elly Rahayu (2022) berjudul "Penerapan 

Data Mining Untuk Prediksi Produk Terlaris Menggunakan Metode K-Nearest Neighbor". Penelitian ini 

menggunakan algoritma Data Mining K-Nearest Neighbor. Hasil dari penelitian ini menunjukkan bahwa 

penggunaan teknik data mining dan algoritma K-Nearest Neighbor menghasilkan prediksi dengan tingkat akurasi 

yang tinggi. Dengan menerapkan metode K-Nearest Neighbor dalam sistem aplikasi dapat membantu perusahaan 

dalam mengatasi masalah yang dihadapi.  

Penelitian yang dilakukan oleh Odi Nurdiawan dan Noval Salim (2018) berjudul "Penerapan Data Mining 

Pada Penjualan Barang Menggunakan Metode Naive Bayes Classifier Untuk Optimasi Strategi Pemasaran". 

Penelitian ini menggunakan algoritma Data Mining Naive Bayes. Hasil penelitian ini menunjukkan bahwa 

Penggunaan metode klasifikasi Naive Bayes pada dataset penjualan barang mencapai tingkat optimalisasi lebih 

dari 65%. Dan juga Berdasarkan hasil penelitian, nilai p-value (sig) ditemukan sebesar 0,807, yang lebih besar dari 

0,05. Oleh karena itu, hipotesis nol (Ho) diterima dan hipotesis alternatif (Ha) ditolak. 

Penelitian yang dilakukan oleh Diah Puspitasari, Kresna Ramanda, Adi Supriyatna, Mochamad Wahyudi, 

Erma Delima Sikumbang dan Sulaeman Hadi Sukmana (2020) berjudul "Comparison of Data Mining Algorithms 

Using Artificial Neural Network (ANN) and Naive Bayes for Preterm Birth Prediction". Penelitian ini 

menggunakan algoritma Data Mining Artificial Neural Network (ANN) danNaive Bayes. Berdasarkan penelitian 

yang dilakukan terhadap prediksi kelahiran prematur, dengan membandingkan akurasi dan nilai ROC pada dua 

algoritma yang berbeda, yaitu Artificial Neural Network (ANN) dan Naive Bayes. Hasil penelitian menunjukkan 

bahwa prediksi kelahiran prematur menggunakan algoritma Artificial Neural Network (ANN) memiliki tingkat 

akurasi sebesar 90,67% dan nilai ROC sebesar 0,954. Sedangkan algoritma Naive Bayes memiliki tingkat akurasi 

sebesar 84,53% dan nilai ROC sebesar 0,929. Dari hasil tersebut, dapat disimpulkan bahwa algoritma Artificial 

Neural Network (ANN) memiliki keunggulan dengan tingkat akurasi yang lebih tinggi sebesar 6,14% dan nilai 

ROC yang lebih tinggi sebesar 0,025 dalam memprediksi kelahiran prematur. Untuk penelitian selanjutnya, dapat 

dilakukan pemanfaatan algoritma optimisasi guna meningkatkan akurasi. 

 
 

METODE PENELITIAN  
 
Tahapan penelitian dituangkan pada gambar di bawah ini  
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Gambar. 1. Tahapan Penelitian 

1. Identifikasi Masalah 

Me ine intukan peirmasalahan peine ilitian Tingkat Peinjualan Buah di supeirmarkeit, yaitu meimbandingkan peirforma 

algoritma De icision Treie i, Naive i Baye is dan K-Ne iare ist Ne iighbor dalam meimpreidiksi tingkat peinjualan buah di 

supeirmarkeit. Langkah ini dilakukan deingan meimbaca lite iratur se ipe irti buku dan jurnal untuk me ineimukan isu yang 

dapat diangkat dari peine ilitian ini deingan meinggunakan datase it be irupa log yang teircatat saat peinggunaan inte irneit 

me ilalui fireiwall se ibagai pe ilindung peirangkat. Datase it ini akan digunakan untuk meilakukan klasifikasi dan 

me imilih algoritma yang paling re ile ivan untuk peine ilitian. Algoritma yang digunakan dalam pe ineilitian te irmasuk 

Naïve i Baye is, De icision Tre ie i, dan K-Neiare ist Ne iighbor untuk eivaluasi hasil. De ingan meilakukan Analisa de ingan 

me itodei De icision Tre ie i, Naive i Baye is dan K-Ne iare ist Ne iighbor kita bisa me ineintukan produk mana yang laris dan 

tidak laris agar tidak teirjadi pe inyusutan buah atau busuk, de ingan accuracy yang teipat atau deingan nilai accuracy 

yang tinggi. 

 

2. Tinjauan Pustaka 

Me ilakukan tinjauan pustaka te irkait teiori-te iori yang reile ivan, se ipe irti data mining, algoritma De icision Tre ie i, Naivei 

Baye is, K-Ne iare ist Ne iighbor dan faktor-faktor yang meimpeingaruhi peinjualan buah di supeirmarkeit kareina banyak 

pe inyusutan buah di Gudang pe inyimpanan di se ibabkan dari oveir ordeir buah dan peinjualan buah te irse ibut ada yang 

tidak laris atau slow moving dikare inakan harga nilai jual buah te irse ibut se idang tidak promo di bulan teirse ibut hasil 

wawancara deingan supeirvisor Bpk Syahrullah. Meininjau peine ilitian te irkait yang te ilah dilakukan untuk 

me indapatkan peimahaman yang baik te intang topik peine ilitian dan dapat meimastikan produk agar tidak teirjadi 

pe inyusutan atau rusak eife ik dari oveir ordeir dan kurangnya minat peilanggan. 

 

3. Pengumpulan Data 

Data yang digunakan untuk pe ine ilitian ini be irupa data peinjualan buah di Foodmart Supeirmarkeit pe iriodei bulan 

April 2023. Datase it me incakup 13 atribut dan beirisi 66 data, prose is data ini harus meilalui be ibe irapa langkah, seipe irti 

tahap prei-proceissing yang be irtujuan untuk meimbe irsihkan data yang teirduplikasi, me imvalidasi data, dan 

me inormalisasi data. Ole ih kareina itu, tahap ini meime irlukan waktu yang leibih lama. 

Me ingumpulkan data peinjualan buah di supeirmarkeit, te irmasuk informasi te intang je inis buah, jumlah peinjualan, 

harga, waktu dan tanggal peinjualan, se irta atribut lain yang re ile ivan. Juga meingumpulkan data atribut yang dapat 

me impeingaruhi tingkat peinjualan buah, seipe irti informasi promosi, musim, ulasan pe ilanggan, dan lokasi 

supeirmarkeit. 

 

4. Tahap Pre-processing  

Pre i-proceissing dilaksanakan guna meimproseis data agar me injadi beirsih dan dapat dimanfaatkan seicara optimal 

se ihingga meindapatkan hasil e ivaluasi yang leibih baik. Pada tahap ini dilakukan beibe irapa prose idur se ipeirti se ile iksi 

dan peimilihan pada se itiap atribut, normalisasi data, seirta meinangani missing valuei. Pada tahap ini, langkah awal 

yang harus dilakukan ialah meilakukan peinge ice ikan missing value i pada kumpulan data yang digunakan. Keimudian, 

Opeirator Split Data digunakan untuk meinguji validitas data. Split Data meirupakan salah satu Opeirator dalam 

Rapidmine ir yang meimbagi data me injadi data training dan data te isting. Se ite ilah itu, data siap untuk diproseis dalam 
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modeilling (Wirawan, 2020). 

 

5. Implementasi Algoritma 

Me ingimpleime intasikan algoritma De icision Tre ie i, Naive i Baye is dan K-Ne iare ist Ne iighbor me inggunakan peirangkat 

lunak atau platform analisis data yang meinyeidiakan algoritma-algoritma teirse ibut. 

 

Decision Tree  

Pohon Ke iputusan (Deicision Tre ie i) teirbeintuk seite ilah me ilalui se irangkaian peirhitungan eintropy dan information 

gain, yang diulang-ulang hingga se iluruh atribut pohon meimiliki keilas dan tidak dapat dilakukan peirhitungan leibih 

lanjut (Cynthia & Ismanto, 2018). Deicision tre ie i me irupakan suatu struktur yang digunakan untuk meimbantu proseis 

pe ingambilan keiputusan yang te irdiri dari simpul inteirnal, te ipi dan simpul daun. Seitiap nodei ke iputusan dise ibut teis 

pada atribut atau subseit dari atribut, dan masing-masing sisi me iwakili nilai teirte intu atau reintang nilai input atribut 

(Mahmud Nawawi e it al., 2019). Dalam data mining deicision treie i, te iknik yang umum digunakan adalah algoritma 

CART (Classification and Reigreission Tre ie i) atau C4.5, yang me imungkinkan peimbuatan pohon keiputusan deingan 

me inghitung tingkat keimurnian atau keihe ite irogeinan data pada se itiap simpul. De ingan me inggunakan pohon 

ke iputusan, kita dapat meilakukan preidiksi atau klasifikasi te irhadap data baru deingan meingikuti jalur pada pohon 

ke iputusan, dimulai dari akar pohon hingga meincapai simpul yang meireipre ise intasikan hasil pre idiksi atau 

klasifikasi. 

 

Naive Bayes  

Naive i Baye is adalah meitode i klasifikasi yang banyak digunakan beirdasarkan teiori Bayeis (Puspitasari e it al., 2020) 

dan meirupakan meitodei yang dapat digunakan untuk meingklasifikasikan data (Damuri e it al., 2021). Klasifikasi ini 

dapat meimpe irkirakan keimungkinan keianggotaan suatu tupe il ke i dalam keilas te irte intu se ipe irti probabilitas. Te iori 

Baye is me injadi dasar dari meitodei klasifikasi ini. Meitode i Naive i Baye is meingasumsikan bahwa nilai atribut pada 

ke ilas te irte intu tidak saling meimpeingaruhi deingan nilai atribut lainnya (Widaningsih, 2019).  
 
 
 

𝑃(𝑥|𝑦) =  
𝑃(𝑦|𝑥) 𝑃(𝑥)  

𝑃(𝑦)
  (1) 

 
K-Nearest Neighbor 
Me itode i K-Neiare ist Ne iiighbor me irupakan teikniik yang diigunakan untuk meingklasi ifiikasiikan objeik deingan 
me impeirtiimbangkan data pe imbe ilajaran yang meimiiliikii jarak te irdeikat de ingan objeik te irse ibut. Tujuannya adalah 
untuk meingklasiifiikasiikan obje ik baru deingan meimpe irtiimbangkan atriibut dan sampeil pe ilatiihan. K-Neiare ist 
Ne iiighbor dapat diije ilaskan se ibagaii suatu te ikniik yang meinggunakan teitangga teirde ikat atau data se ibe ilumnya se ibagaii 
sampe il untuk meinghasiilkan klasiifiikasii akhiir (Ariifiin, 2019). K-Ne iare ist Ne iiighbor (KNN) teirmasuk dalam kateigorii 
pe imbeilajaran beirbasiis contoh atau iinstance i-baseid le iarniing. Algoriitma iinii juga meirupakan salah satu te ikniik 
pe imbeilajaran yang diise ibut lazy le iarniing. KNN diilakukan deingan meincarii ke ilompok k obje ik dalam data pe ilatiihan 
yang paliing miiriip deingan objeik pada data ujii atau data te istiing  (Yuniita, 2017). 
 

𝑑𝑖 = √∑  (𝑥2𝑖 − 𝑥1𝑖)2𝑝
1=𝑖     (2) 

 

6. Evaluasi 

 
Me inggunakan meitriik eivaluasii se ipe irtii akurasii, preisiisii, re icall atau are ia undeir thei curvei (AUC) untuk meingukur 
kiineirja masiing-masiing algoriitma pada data te istiing.  
 
Pre iciisiion  

𝑃𝑟𝑒𝑐𝑖𝑠𝑖𝑜𝑛 =  
Truei Posi iti ivei 

Truei Posi iti ive i +Falsei posi iti ivei

   (3) 

 
 
Re icall  

𝑅𝑒𝑐𝑎𝑙𝑙 =  
Truei Posi iti ivei 

Truei Posi iti ivei +False i Neigati iv𝑒
   (4) 
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Akurasii  

𝐴𝑘𝑢𝑟𝑎𝑠𝑖 = 
Truei Posi iti ivei + Truei Neigati ive i 

Falsei Posi iti ivei + Falsei Neigati ive i + Truei Posi iti ivei + Truei Neigati iv𝑒
  (5) 

 
 
Ke imudiian, ROC (Re ice iiive ir Ope iratiing Characteiriistiics) akan diipakaii untuk meinampiilkan pe irforma dua diimeinsi i 
darii se itiiap klasiifiikasii yang diiujii. Gariis horiizontal meinunjukkan false i posiitiive i, se ime intara gariis ve irtiikal 
me inunjukkan truei posiitiive i. AUC (Are ia Undeir Curvei) me irupakan areia yang teirle itak dii bawah grafiik ROC. Kualiitas 
klasiifiikasii dapat diikate igoriikan beirdasarkan niilaii AUC-nya, dan tabeil be iriikut meinunjukkan kualiitas klasiifiikasi i 
yang seisuaii de ingan niilaii AUC. 

Tabel. 1. Kriite iriia AUC 

Ni ilaii AUC Pe injeilasan 
90%-100% Eixceilleint 
80%-90% Good 
70%-80% Faiir 
60%-70% Poor 

<60% Faiilurei 

  
Sumber: Hasil Penelitian (2023) 

 

HASIL DAN PEMBAHASAN 

 

3.1. Pengumpulan Data  

Data iinii diidapat darii data pe injualan buah dii Foodmart Supeirmarkeit se ilama bulan Apriil. Data te irse ibut te irdiirii darii 

66 eintrii dan meimiiliikii 13 atriibut. 

 

Tabel. 2. Pe inje ilasan fiitur pada datase it. 

Fiitur De iskriipsii 

SKU Kode i Barcodei 

DE iSCRI iPTI iON Ke ite irangan / Nama Produk 

SUPPLI iE iR Nama Ve indor 

GRADE i Tiipe i Produk 

STOCK ON HAND Jumlah Stok Barang yang teirse idiia 

ON ORDE iR Barang yang se idang dalam prose is pe ingi iriiman 

COST Harga beilii darii suppliie ir 

RE iTAI iL Harga jual  

QTY Jumlah produk yang teirjual 

U/M Satua (KG/PCS) 

TARGE iT Targeit pe injualan produk dalam 1 bulan 

TOTAL SALE iS Pe injualan yang teircapaii dalam 1 bulan 

LABE iL Ke ilas (LARI iS / TI iDAK LARI iS) 

Sumber: Hasil Penelitian (2023) 

 

Tabel. 3. Pe ingeilompokan Datase it be irdasarkan keilas Labe il be ise irta jumlahnya 

Je iniis Ke ilas Jumlah 

LARI iS 41 

TI iDAK LARI iS 25 

Jumlah 66 

 Sumber: Hasil Penelitian (2023) 

 

 

 

3.2. Tahap pre-processing  

Se iteilah me indapatkan dataseit, pastiikan bahwa tiidak ada miissiing value i (niilaii yang hiilang) dii dalamnya. Be iriikut 

adalah hasiil peime iriiksaan miissiing valuei pada datase it : 
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Tabel. 4. hasiil pe imeiriiksaan miissiing value i pada datase it 

Name Type Missing 

LABEiL Bi inomiinal 0 

SKU Iinte igeir 0 

DEiSC Nomiinal 0 

SUPPLIiEiR Nomiinal 0 

GRADEi Bi inomiinal 0 

STOCK ON 

HAND Re ial 0 

ON ORDEiR Iinte igeir 0 

COST Re ial 0 

REiTAIiL Iinte igeir 0 

QTY Re ial 0 

U/M Bi inomiinal 0 

TARGEiT Iinte igeir 0 

TOTAL SALEiS Iinte igeir 0 
Sumber: Hasil Penelitian (2023) 

 

3.3 Implementasi Algoritma 

Be iriikut adalah tabeil yang beiriisii hasiil klasiifiikasii yang diipeirole ih: 

Tabel. 5. Hasiil pre iciisiion dan re icall pada Deiciisiion Tre ie i  

Labe il Pre iciisiion Re icall 

LARI iS 100% 87,50% 

TI iDAK LARI iS 83,33% 100% 

Sumber: Hasil Penelitian (2023) 

 

Pada Tabeil 4 te irliihat bahwa hasiil e ivaluasii De iciisiion Tre ie i, te irdapat niilaii preiciisiion 100% dan reicall 87,50% pada 

labeil LARI iS se idangkan pada labe il TIiDAK LARI iS me imiiliikii niilaii preiciisiion 83,33% dan reicall 100%. 

Tabel. 6. Hasiil Akurasii pada Naiive i Baye is  

Labe il Pre iciisiion Re icall 

LARI iS 90,91% 62,50% 

TI iDAK LARI iS 60,00% 90,00% 

Sumber: Sumber: Hasil Penelitian (2023) 

 

Pada Tabeil 5 te irliihat bahwa hasiil e ivaluasii Naiive i Baye is, te irdapat niilaii pre iciisiion 90,91% dan reicall 62,50% pada 

labeil LARI iS se idangkan pada labe il TIiDAK LARI iS me imiiliikii niilaii preiciisiion 60,00% dan reicall 90,00%. 

 

Tabel. 7. Hasiil Akurasii pada K-Ne iare ist Ne iiighbor 

Labe il Pre iciisiion Re icall 

LARI iS 100% 81,25% 

TI iDAK LARI iS 76,92% 100% 

Sumber: Hasil Penelitian (2023) 

 

Pada Tabeil 6 teirliihat bahwa hasiil e ivaluasii K-Ne iare ist Ne iiighbor, teirdapat niilaii preiciisiion 100% dan reicall 

81,25% pada labeil LARI iS se idangkan pada labeil TI iDAK LARI iS me imiiliikii niilaii preiciisiion 76,92% dan reicall 100%. 

 

Tabel. 8. Pe irbandiingan akurasii pada meitode i klasiifiikasii De iciisiion Tre ie i, Naiivei Baye is dan K-Ne iare ist Ne iiighbor. 

Me itode i klasiifiikasii Niilaii akurasii 

De iciisiion Tre ie i 92,31% 

Naiive i Baye is 73,08% 

K-Ne iare ist Ne iiighbor 88,46% 

Sumber: Hasil Penelitian (2023) 

 



Jurnal INSAN (Journal of Information Systems Management Innovation) 

Volume 3 No. 1 Juni 2023 | E-ISSN: 2777-1385 

 

 

 

 http://jurnal.bsi.ac.id/index.php/jinsan 27 

 

 

 

Se iteilah me imbandiingkan niilaii preisiisii dan re icall, niilaii akurasii akan diigunakan untuk meingeivaluasii se ibe irapa akurat 

klasiifiikasii yang diigunakan. Be irdasarkan hasiil pe irhiitungan akurasii pada keitiiga me itodei klasiifiikasii, diipe irole ih hasiil 

se ibagaii be iriikut: De iciisiion Tre ie i me imiiliikii niilaii akurasii te irtiinggii, yaiitu 92,31%, diiiikutii ole ih K-Ne iare ist Ne iiighbor 

de ingan akurasii se ibe isar 88,46%, dan Naiivei Baye is de ingan pe irse intase i akurasii se ibe isar 73,08%. 

 

 
Sumber: Hasil Penelitian (2023) 

 
Gambar. 2. Kurva AUC pada De iciisiion Tre ie i 

 

 
Sumber: Hasil Penelitian (2023) 

Gambar. 3. Kurva AUC pada Naiive i Baye is 
 

 
Sumber: Hasil Penelitian (2023) 

Gambar. 4. Kurva AUC pada K-Ne iare ist Ne iiighbor 
 
 

Gambar grafiik AUC diiatas me inunjukkan bahwa Deiciisiion Tre ie i  te irmasuk pada kateiogorii E ixce ille int deingan niilaii 
AUC se ibe isar 93,8% pada kriite iriia AUC yang teilah diite itapkan diiatas. Sama halnya deingan K-Ne iare ist 
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Ne iiighbor,teirmasuk pada kateiogorii E ixce ille int deingan niilaii AUC yang diihasiilkan yaiitu se ibeisar 99,4%. Seidangkan 
Naïve i Baye is me imiiliikii niilaii 79,4% pada AUC, dan teirmasuk pada kateigorii faiir. Hal iinii meinunjukkan bahwa, 
De iciisiion Tre ie i, Naiivei Baye is dan K-Ne iareist Ne iiighbor biisa diigunakan untuk peingklasiikasiian diikare inakan 
me imiiliikii niilaii akurasii dan niilaii AUC yang cukup tiinggii. 

 
KESIMPULAN 

 
Tujuan darii peine iliitiian iini i adalah meimbandiingkan tiiga modeil algoriitma dalam meingklasiifiikasiikan data peinjualan 

buah, yaiitu De iciisiion Tre ie i, Naiive i Baye is, dan K-Ne iare ist Ne iiighbor. Se ite ilah me ilakukan tahap preiproceissiing dan 

klasiifiikasii datase it, De iciisiion Tre ie i meinunjukkan peirforma yang sangat baiik de ingan akurasii se ibe isar 92,31% dan 

AUC se ibe isar 93,8%, yang diikate igoriikan se ibagaii Eixce ille int. Se ime intara iitu, K-Ne iareist Ne iiighbor meincapaii akurasii 

se ibeisar 88,46% dan AUC se ibe isar 99,4%, juga teirmasuk dalam kateigorii Eixce ille int. Namun, meitodei klasiifiikasi i 

Naiive i Baye is meimiiliikii akurasii se ibe isar 73,08% dan AUC se ibe isar 79,4%, yang masuk dalam kateigorii faiir meinurut 

kriiteiriia AUC. Be irdasarkan pe inje ilasan te irse ibut, dapat diisiimpulkan bahwa Deiciisiion Tre ie i me irupakan algoriitma 

te irbaiik untuk meingolah data pe injualan buah dii Foodmart Supe irmarkeit. 
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